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:En qué consiste? / \\

Posteriormente de la validacion
del modelo de estimacion, la
categorizacion dada por el nivel
de confianza (inferido-indicado-
medido), busca definir los
voliumenes donde existe mayor
certeza de estimacion.

La categorizacion de recursos es esencial
para poder obtener el inventario de
reservas al combinar confianza geologica
con factores técnicos, economicos vy
legales, evaluando su viabilidad para una
extraccion  rentable y  sostenible.
Permitiendo asi, optimizar el diseno de
tajos, rampas, galerias y sistemas de
extraccion, enfocandose en areas de
mayor valor economico.

;ﬁl

Fuente: Verly, G., Postolski, T. & Parker, H.M. (2014). Assessing uncertainty with drill hole spacing studies: applications to mineral

resources. Orebody Modelling and Strategic Mine Planning Symposium, AusiMM, Melboumne, pp. 109-118



Clasificacion de
recursos segun Verly / ¥

GRUPO DE ESTUDIO E INVESTIGACION DE

(2014)

+ 15% de precision con un 90% de confianza durante un trimestre o

. incremento de produccion mensual. Lo real estara entre el 85 y el

Medldo 115% de la estimacion el 90% del tiempo. Los incrementos de

produccion trimestrales o mensuales se utilizan para los flujos de
efectivo del presupuesto operativo.

+15% de precision con 90% de confianza sobre el incremento
de produccion anual. Lo real estara entre el 85y el 115% de la
estimacion el 90% del tiempo. Los incrementos de I“dic ado
produccion anuales se utilizan para los flujos de efectivo de
Prefactibilidad y Viabilidad.

Informacion geoldgica insuficiente
para establecer niveles de confianza.

Fuente: Verly, G., Postolski, T. & Parker, HM. (2014). Assessing uncertainty with drill hole spacing studies: applications to mineral
resources. Orebody Modelling and Strategic Mine Planning Symposium, AusiMM, Melbourne, pp. 109-118




Simulacion Geoestadistica
para la clasificacion

= La Simulacion es utilizada mediante el
uso de paneles de produccion en donde
se calcula la probabilidad de estar
dentro del margen de error relativo del
+/-15% ,que permite obtener una mejor
proyeccion de tonelaje v ley.

» Esta certeza de que se encuentre en
dicho rango, permitira clasificar entre
indicado v medido en caso sea alta, e
inferido en caso sea baja.
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Fuente: Verly, G., Postolski, T. & Parker, H.M. (2014). Assessing uncertainty with drill hole spacing studies: applications to mineral

resources. Orebody Modelling and Strategic Mine Planning Symposium, AusiMM, Melbourne, pp. 109-118
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LIM The Canadian Institute of Mining, Metallurgy and Petroleum
ILM menciona los siguientes enfoques de categorizacion:
Numero de Distanpia Por el Rlan de Varianza de
compbsitos promedio de [ del estimacion Krigging o el
utilizados para c?(?mpésitos ilcoaél;z di: cmp leqdo error estandar
estimar la ley de utlh.zados pard variograma para estimar para estimar la
un bloque. estimar la ley la ley de un ley de un bloque
de un bloque bloque.

Cuando usamos el enfoque de los parametros del kriggeado, tenemos que definir

Tolerancia error

Confianza

Fuente: Nube Minera. (2021). Geoestadistica Aplicada a la Estimacion de Recursos Minerales E-Mining Ingenieria

los conceptos de varianza de krigging y error relativo.

ldentificado
Demostrado
Medido Indicado
Probado Probable Probable
+10% +20% +40%
=30 60-70% 40-60%

Recursos significantes

Sin descubrir

Inferido
+60%

20-40%

S.A. (2019). Actualizacién de recursos minerales Montecristo

1-20%

Hipotético Especulativo

<10%




Categorizacion de recursos
minerales

))) Probabilidad de estar dentro del

))) Error relativo intervalo del error
U(Ik) ¥ 100 = Ui
cr = I ) * 100 2(x)
z(xy)

))) Distribucion n?rmal del error

Grade ~ N{Mean,
Variance = s%,.)

Para utilizar la produccion, usaremos
el error por periodo. En el siguiente
ejemplo veremos como determinamos
la confiabilidad de un bloque

o o s e

Lower (2.5%) Upper (97.5%)
Mean - 1.96s¢, Mean + 1.96s¢,

Fuente: Nube Minera. (2021). Geoestadistica Aplicada a la Estimacion de Recursos Minerales E-Mining Ingenieria
S.A. (2019). Actualizacién de recursos minerales Montecristo




Ejemplo recuperado de un reporte
de E-Mining Ingenieria S.A

Considerado una produccion de 80,000 ton/mes, y una ley de cabeza de
0.7%. Se acepta una desviacion maxima de 7% para el trimestre. Teniendo

presente que los bloques del modelo de bloques son tamano 2.5 x 2.5 x
2.5m y si consideramos un peso especifico para mineral de 3.8. Calcule la
desviacion tipica que afectaria a un bloque en particular, considerando un
nivel de 95% de confianza.

Numero de » 3*80000 404
‘bloques x 3 mes ((2.5%2.5%2.5)*(3.8))
Error estindar  ErTOr estandar por periodo
// por periodo (95% de confianza)
U(xk) a(xy) . 1.96
V4042 _ 1599%

Entonces la desviacion tipica que afectaria a un
bloque en particular...seria de 1.589 y la varianza
de estimacion seria menor o igual a 2.52 para
categorizar de confiables los bloques calculados.
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